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ABSTRAK

Bahan pokok yang paling sering dikonsumsi oleh manusia adalah bahan pokok,
yang merupakan menu wajib untuk manusia. Bahan pokok juga biasa disebut
dengan sembako yang merupakan singkatan dari sembilan bahan pokok yang
namanya sudah tidak asing lagi bagi Indonesia. Bagaimana menerapkan meztode
Autoregressive Integrated Moving Average. (ARIMA) dan Monte Carlo dalam
prediksi harga bahan pokok berbasis web Bagaimana tingkat akurasi metode
Autoregressive Integrated Moving Average(ARIMA) dan Monte Carlo dalam
prediksi harga bahan pokok Bagaimana memodelkan sistem yang dapat prediksi
harga bahan pokok menggunakan Autoregressive Integrated Moving Average
(ARIMA) dan Monte Carlo berbasis web.Autoregressive Integrated Moving
Average (ARIMA) dan Monte Carlodengan menggunakan data dari dinas
perdagangan kota medanBerdasarkan Metode Monte Carlo hasil prediksi harga
dengan menggunakan aplikasi. Metode monte carlo menghasilkan hasil prediksi
harga dalam rentang 12000 hingga 13000 yang di hari pertama, kelima dan ke
enam senilai 13000 dan hari lainnya adalah 12000, kemudian ketika di lakukan
perhitungan nilai MSE dengan harga prediksi dan harga aktual. Metode monte
carlo menghasilkan nilai MSE sebesar 300000. Kemudian berdasarkan Metode
Arima Kketika dilakukan uji stasioneritas data, uji plot ACF dan PACF didapatkan
model memungkinkannya adalah Arima(1,1,0), Arima(2,1,0), Arima(3,1,0),
Arima(0,1,1),Arima(1,1,1),Arima(2,1,0),danArima(3,1,0).laluketikadilakukan
pengujian model terbaik dengan membandingkan nilai MSE terkecil pada model
yang memungkinkan tersebut, model terbaiknya adalah metode Arima dengan
Model 3,1,1 yang menghasilkan prediksi harga yang stabil di harga 12000 pada
peramalan prediksi harga pada hari ke 1 hingga hari ke 10. Dan ketika dilakukan
perhitungan harga prediksi dengan harga aktual menghasilkan nilai MSE sebesar
0.

KataKunci:Website,BahanPokok,MetodeArimadanMonteCarlo,Python.



ABSTRACT

The staple food consumed by humans is staple food, which is a mandatory menu
for humans. Staples are also commonly referred to as sembako which stands for
nine staples whose names are familiar to Indonesia. How to apply the
Autoregressive Integrated Moving Average method. (ARIMA) and Monte Carloin
predicting web-based staple prices. How is the accuracy of the Autoregressive
Integrated Moving Average (ARIMA) and Monte Carlo methods in predicting
staple prices? How to model a system that can predict staple prices using the
Autoregressive Integrated Moving Average (ARIMA) and Web-based Monte
Carlo. Autoregressive Integrated Moving Average (ARIMA) and Monte Carlo
using data from the Medan city trade service. Based on the Monte Carlo Method,
the results of price predictions using an application. The monte carlo method
produces price prediction results in the range of 12000 to 13000 which on thefirst,
fifth and sixth day is worth 13000 and the other day is 12000, then when
calculating the MSE value with the predicted price and the actual price. Themonte
carlo method produces an MSE value of 300000. Then based on the Arima
method when testing the data stationarity, testing the ACF and PACF plots, the
possible models are Arima(1,1,0), Arima(2,1,0), Arima(3, 1,0), Arima(0,1,1),
Arima(1,1,1), Arima(2,1,0), and Arima(3,1,0). then when testing the best modelby
comparing the smallest MSE value on the possible models, the best model is the
Arima method with Model 3,1,1 which produces stable price predictions at 12,000
on forecasting price predictions on day 1 to day 10 And when calculating the
predicted price with the actual price, it produces an MSE value of 0.

Keywords: Website,StapleMaterials,ArimaandMonteCarloMethods, Python.
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